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摘  要： 人工智能生成内容（Artificial Intelligence Generated Content， AIGC）技术的快速发展正重构传统内容生产逻

辑，微短剧行业成为其创新实践的前沿领域。本文聚焦 AIGC 技术与微短剧创作的深度融合，多模态模型技术在剧本生成、 视
觉设计、 审美表达等全流程环节的应用范式，揭示其对创作思维革新与视听语言重构的核心价值。通过实证研究，多维剖析

AIGC 赋能下微短剧行业在效率跃迁、 成本优化、 创作民主化及用户定制化维度的突破性优势，批判性提出技术现阶段存在

的生成内容同质化严重、 伦理边界模糊、 数据隐私风险及情感共鸣阈值不足等关键挑战。研究指出，伴随算法迭代与跨模态

交互技术的演进， AIGC 将驱动微短剧行业形成“智能生产-个性分发-生态协同”的新型产业架构，重塑内容消费体验与创作

者生态，为数字文化产业的范式转型提供实践路径。
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Abstract： The rapid development of artificial intelligence generated content （AIGC） technology is 
reconfiguring the logic of traditional content production， and the micro-drama industry has become the forefront 
of its innovative practice.  The paper focuses on the in-depth integration of AIGC technology and micro-drama 
creation， analyses the application paradigm of multimodal model technology in the whole process of script 
generation， visual design， aesthetic expression， etc.， to reveal its core value to the innovation of creative thinking 
and the reconstruction of audiovisual language.  Through empirical research， the paper analyses the breakthrough 
advantages of AIGC-enabled micro-drama industry in terms of efficiency leap， cost optimization， democratisation 
of creation and user customization， and critically puts forward the key challenges of the technology at this stage， 
such as the serious homogenization of generated content， the blurring of ethical boundaries， the risk of data 
privacy， and the insufficient threshold of emotional resonance.  The study prospectively points out that along with 
the evolution of algorithm iteration and cross-modal interaction technology， AIGC will drive the micro-drama 
industry to form a new type of industrial structure of ‘ intelligent production - personality distribution-ecological 
synergy’， and reshape the experience of content consumption and the ecology of the creators， providing practical 
paths to the transformation of the paradigm of the digital culture industry.  
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人工智能生成内容（Artificial Intelligence Gen⁃
erated Content， AIGC）由 AI制作完成， 采用生成式

人 工 智 能（Generative Artificial Intelligence， 简 称

GAI）技术， 依靠复杂的生成模型、 大量计算资源生

成与人类指令相匹配的内容。目前该技术处于快

速发展阶段， 冲击并应用于艺术、 广告、 教育、 影
视制作等诸多领域［1-2］。

2024年 2月 16日， Open AI发布的首款文生视频

模型 Sora在全球范围内引起了广泛关注，Open AI声
称Sora本质上是一个世界模拟器， 代表了世界模型的

发展方向［3］。作为多模态大模型的集大成者， Sora可
以根据提供的文字， 生成长达一分钟的高连贯性、 高
保真度、 高真实性视频， “中国数实融合 50人论坛”智

库专家洪勇在采访中表示“Sora大模型如果应用于短

剧行业， 就会对该行业的传统工作流程带来不小的冲

击”［4］。AIGC 技术为微短剧产业带来了前所未见的

创新可能性， 重塑了内容创作者与观众之间的互动生

态， 预示着微短剧行业将迎来一个以技术创新为驱动， 
高效协同与多元化叙事并重的新时代。

1　AIGC微短剧创作的全流程自动化革命

AIGC 是指生成式人工智能生成的内容， 而生

成式人工智能是基于多模态模型构建的， 其中的

“模态”作为感知或表达自然现象的一种方式， 为人

类提供了多样化的信息获取与交流方式。

生成式人工智能模型核心在于模型对数据的

生成与处理。该模型一般可分为单模态模型和多

模态模型， 单模态模型专门处理和分析单一类型的

数据信息， 模型接收的输入指令与它生成的输出内

容在模态上是一致的， 模型从特定类型的数据中提

取特征。而多模态模型能够处理和分析来自不同

模态的数据， 接收跨模态的指令， 捕捉不同模态之

间 的 关 联 和 互 补 性 ， 生 成 不 同 模 态 的 结 果［5］。

AIGC 结合多模态数据， 在不同的模态数据之间形

成互动和转换， 由此进行跨模态生成工作。

1. 1　单模态生成模型

单模态生成模型只接收人类单一类型数据（文

字、 图像、 音频）的输入。其中包括“生成语言模

型 ”， 如 生 成 式 预 训 练 转 换 器（Generative Pre-
trained Transformer， GPT）， 可基于自回归解码器

进行语言的生成， 它的自注意力机制可以使模型捕

捉到单词和单词之间的依赖关系［6］， 通过上下文预

测训练［7］， 提高模型对自然语言的理解能力， 增强

生成文本的连贯性和可读性。

除了“生成语言模型”， 单模态生成模型还包括“生

成视觉模型”和“生成音频模型”， 生成对抗网络

（Generative Adversarial Network， GAN）作为一种新

的机器学习模型获得较广范围的应用与改进， 其中生

成器部分从随机数据出发创建新的合成图像， 鉴别器

部分则用来判断区分真实图像与生成图像［11］。以GAN
为基础， 结合卷积神经网络①工作的深度卷积生成对

抗网络（Deep Convolutional Generative Adversarial 
Network， DCGAN）模型展示了图像生成领域高分辨

率图像超分辨率重建的潜力。Ledig等人研究使用低

分辨率图像作为 DCGAN 的条件输入， 生成器网络采

用深度卷积结构， 逐步生成高分辨率图像； 鉴别器通

过多层卷积、 池化操作和非线性激活函数提取图像特

征， 判断输入是否为真实图像［8］。基于 GAN 模型的

音频波形生成对抗网络（Wave Generative Adversarial 
Network， WaveGAN）生成器接受从高斯分布或均匀

分布中采样的随机噪声向量作为输入， 从底层的高频

特征逐步构建到高层的音频整体结构； 鉴别器则致力

于提高其区分真实音频与生成音频的能力， 生成器和

鉴别器两个网络迭代训练， 使生成器能够生成与训练

数据分布相似的高质量音频［9］。

1. 2　跨模态生成模型

跨模态生成模型作用于多模态模型基础上， 是多

个模态之间更为复杂的变换。李白杨等学者指出“跨

模态生成的本质是文本、 视觉、 听觉乃至脑电等不同

模态的知识融合”［10］。跨模态生成模型可从多模态模

型中提取出能够跨越不同模态的通用或共通表征， 即
“跨模态表征”， 这些表征具备在不同模态间保持语义

一致性和可迁移性的特点， 使模型在一种模态下学习

的知识或技能能够有效地应用于另一种模态［11］。根

据近些年计算机视觉与模式识别领域的顶级会议

①   卷积神经网络（Convolutional Neural Network，  CNN）：一种深度学习模型或类似于人工神经网络的多层感知器，
常用来分析视觉图像。
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（Conference on Computer Vision and Pattern Recog⁃
nition， CVPR）、 国际计算机视觉大会（International 
Conference on Computer Vision， ICCV）、 欧洲计算机

视觉大会（European Conference on Computer Vision， 
ECCV）、 神经信息处理系统大会（Conference on Neural 
Information Processing Systems， NeurIPS）、 国际机器

学 习 大 会（International Conference on Machine 
Learning， ICML）和国际表征学习会议（International 
Conference on Learning Representations， ICLR）这六

大顶尖学术会议的发布数据， 从 2022年开始， 跨模态

生成的论文数量呈现出上升的态势［12］， 这意味着使用

AIGC 跨模态生成的作品数量持续上升， 学术界的关

注度也随之增强。这些研究成果在顶级学术平台上

的出现， 表明该领域的研究活动已经进入了一个活跃

的阶段。

跨模态生成过程中， 多种模态之间发生了相互

作用， 比如文本到图像的生成，2022 年 Ding Ming
提出 CogView 2 ②模型， 该模型引入一种新的名为

跨 模 态 通 用 语 言 模 型（Cross-Modal General Lan⁃
guage Model， CogLM③）的预训练方法， 利用预训

练的 CogLM 生成一批低分辨率图像并进行筛选， 
去除质量较差的样本， 再将生成的低分辨率图像通

过 CogLM 微调得到的直接超分辨率， 而后利用迭

代超分辨率模块对高分辨率图像进行细化［13］。此

外， 文本到视频的跨模式生成模型也在持续探索

中。 Imagen Video 是一个基于视频扩散模型级联④

的文本生成视频系统， 它继承并扩展了图像扩散模

型的框架， 将文本到图像的扩散过程推广至时间

域。该模型的基础模型负责生成初步的低分辨率

视频， 后续的超分辨率模型逐步提升视频的空间分

辨率和帧率， 直至达到高清标准［14］。

除了跨模式生成图像、 视频等基本操作， 3D 形

态也可跨模式生成。如 Set-the-Scene 模型⑤可以实

现文本生成三维场景的转换， 该模型是一种基于神

经辐射场⑥的三维场景生成方法， 利用全局-局部训

练框架与对象代理技术， 实现了对文本提示驱动的

3D 场景合成的高度可控性及编辑能力［15］， 用户可

以对场景中每个对象的放置、 外观乃至几何细节进

行精确调整， 保持输入文本与场景整体风格的协调

一 致 。 Zhang Longwen 等 学 者 2023 年 提 出 的

DreamFace 三维人脸生成模型仅需文本提示即可定

制具有特定形状、 纹理和动态效果的 3D 人脸， 实
现与文本描述相一致的多样且连贯的人物外观生

成， 该模型生成的人脸包含细腻面部特征、 逼真皮

肤质感及微表情变化的高保真特征， 极大地促进了

生成面部资产的广泛应用［16］。

1. 3　AIGC微短剧跨模态全流程创作

AIGC 生成式微短剧是由多种模态模型在指令

下协同工作生成的。换句话说，在 AIGC 微短剧的

创作过程中， 除了使用单一模态模型生成单一深度

内容外， 还涉及多模态数据的跨模态转换生成。例

如《影视制作》杂志复盘了 2024 年 3 月央视推出的

《AI 我中华》AIGC 两会全国文旅宣传片的创作过

程， 其中包括“文生剧本” “文生图” “图生视频”等

多个跨模态的创作方式。  《AI 我中华》创作团队前

期通过 AI 分析整合了中国 34 个省份的特色文化数

据， 从大量的自然历史照片中进行筛选， 运用文心

一言、 ChatGPT 等大语言模型确定视频风格并完成

脚本撰写； 创作中期使用 Midjourney⑦、 Dalle3⑧、 
ImageFX ⑨等模型制作单帧图像， 利用 Stable Diffu⁃
sion 图生图模型、 PS（Photo Shop）工具进行细节优

化， 而后用 runway、 SVD 等图生视频模型生成简短

视频、 Deforum 生成图片到图片的转场效果视频， 
最后使用 Topaz video 放大视频画面； 创作后期使

用 AE 进行视频的剪辑合成并添加配音和配乐。

除了《AI 我中华》外， 另一个具有代表性的中

国首个 AIGC 微短剧《中国神话》也实现了美术、 分
镜、 视频、 配音、 配乐全流程的 AI化， 涉及“文生剧

本” “文生图” “文生视频” “文生音频” “图生视频”

②   CogView2：一种基于大规模语言模型的文本图像跨模态生成模型，可根据文本描述生成高质量图像。
③   CogLM：是一种跨模态通用语言模型，旨在通过结合不同类型的数据（如文本、图像、视频等）来进行多模态学

习。它能够同时处理并理解来自多个模态的数据，进行跨模态的推理和生成。
④   级联结构：一种将一个机器学习问题分解为一系列子问题的设计模式，可以解决涉及异常情况或不同类别的数据

问题
⑤   Set-the-Scene 模型：通过理解图像或文本的背景信息，帮助生成更准确的输出。
⑥   神经辐射场（Neural Radiance Fields，  NeRF）：一种面向三维隐式空间建模的深度学习模型，可利用深度学习技术

从多个角度的图像中提取对象的几何形状和纹理信息，生成一个连续的三维辐射场，从而呈现高度逼真的三维模型。
⑦   MidJourney ：是一个基于人工智能的图像生成工具，能够根据用户提供的文字描述生成高质量的艺术风格图像。

它擅长生成具有独特视觉效果和创意的艺术作品。
⑧   DALL·E 3 ：是 OpenAI 开发的图像生成模型，基于文本描述生成图像。它在理解复杂文字描述和生成更高质量、

更符合用户需求的图像方面有显著改进，尤其擅长生成细致的细节和准确的图像内容。
⑨    ImageFX ：是一个图像编辑和生成平台，提供多种图像处理功能，如风格转换、图像增强和特效生成等。它允许

用户通过调整和添加特效来修改和生成视觉内容。
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五个跨模态创作， 这彻底改变了传统影视行业在完

成一部微短剧制作过程中所面临的一系列复杂而

庞大的任务， 包括构思创意、 人物和故事的塑造、 
脚本编写、 视频拍摄、 后期剪辑和宣传推广等。这

种颠覆了传统行业的全新创作方式反映了“消费社

会理论”⑩框架下生产与消费逻辑的融合， 这不仅是

一种技术革新， 更是消费逻辑向文化生产领域的深

度渗透。 AIGC 利用算法模型， 自动完成剧本创

作、 角色设计、 场景构建乃至后期制作， 通过消除

传统内容创作中的某些人为限制（创作时间、 成本

和资源限制）， 使得内容生产变得更加高效和可扩

展。这种生产模式的变革， 反映了消费社会对于效

率和可获取性的追求， 同时也预示着文化消费模式

的转变， 观众可以更快地接触到多样化的内容， 在
有着真实的人物、 生动逼真的场景、 沉浸式的互动

交流、 音乐特效的绚烂的微短剧里感受前所未有的

感官体验。

2　AIGC微短剧的内容创新维度

AIGC 微短剧是从传统的微短剧创作中汲取灵

感， 创造出更具创意的作品， 这种巧妙地在原创和

模仿之间游走的创作手法， 展现了“消费社会理论”

中符号创新与复制的双重特性。一方面， AI 生成

技术能够创造出前所未有的剧情设定和视觉效果， 
丰富了文化表达的多样性。另一方面， 这种创新是

基于对过往成功模式的学习与模仿， 本质上是对既

有符号系统的再生产。鲍德里亚的“拟像”概念􀃊􀁉􀁓恰

到好处地描述了这一现象： AIGC 微短剧是现实的

模仿品， 它们是高度编码和体系化的产物， 满足了

消费社会对新鲜感和差异性的渴望。

2. 1　融合创新： AIGC与人类智慧的碰撞火花

与人类大脑相比， AIGC 在学习上展现出了明显

的优越性。依赖于先进的算法技术， AI有能力在较

短的时间内对大量样本数据进行消化和分析， 通过学

习大量数据（绘画、 音乐、 文本等）， 自动识别并建立

起作品中元素（颜色、 线条、 音符、 词汇等）之间的复

杂关系与模式。生成新作品时， AI算法能够依据学

习到的关联规则， 创造出新的元素组合和联结方式， 

形成创意作品， 这个过程体现了“创意金字塔”􀃊􀁉􀁔中“不

断发掘新的关系与联结”的核心理念。Anantrasirichai
和Bull曾指出： “样本数据的质量、 数量以及标签准确

性对人工智能性能具有显著影响。在创意行业中， 机
器学习驱动的人工智能算法依赖大量的训练数据， 尤
其是图像和视频数据， 以便准确地学习和提取语义特

征。”［1］ 例如， 在内容创作、 信息分析、 内容增强、 信
息提取和数据压缩等领域， 高质量且多样化的数据集

能够有效地提升 AI模型的表现力和泛化能力， 这很

大程度上避免了潜在错误， 加快了工作效率。AIGC
创作是基于其数据库的信息储备， 而训练数据库则是

优化机器学习流程性能的关键工作。微短剧在制作

前期， AIGC 工具会获取大量的影视数据样本， 然后

进行不同故事、 场景、 人物的分析， 经过人类的干预

不断训练， 从而为创作新剧本提供参考。AIGC 技术

系统拥有生产独特创意成果的能力和优势， 这对传统

微短剧行业的简单的人工创作内容产生了冲击。

但仅仅使用 AIGC 技术创作的作品会在一定程

度上缺乏艺术家或是创作者的主观性和创造力， 由
于支撑 AIGC 的开源软件基本工作原理是既定的， 
无法根据创作者的主观思想进行改变， 缺少了创作

者的思想和灵魂， AIGC 的创作就成了机械地重复

堆叠， 显然， 完全依靠 AIGC 是无法完全满足创作

者的需求的。在《中国神话》的创作初期， 使用

AIGC 制作的画面更倾向于欧美的审美风格， 这与

创作者想象中具有东方特色的神话角色和场景有

显著的不同。对此， 艺术创作者需要进行上百次的

提示词打磨和调整， 引导 AI 准确地理解中华传统

文化的词汇和创作者的意图， 从而最大程度地提升

角色的风格形象和情感表达。此外， 微短剧创作者

和艺术家还可尝试设计定制化 AI 生成模版， 提供

包含艺术家过往作品和风格元素的数据集， 对
AIGC 模型进行再训练， 使其更精准地捕捉艺术家

的创作习惯和偏好， 更好地将艺术家和创作者的创

意思想融入到生成结果中。

2. 2　视觉精进： 微短剧创作多样化风格

人工智能对于不同风格的数据学习创新能力非

常强， 它可以识别未被标记的数据， 学习其常见结构

⑩   消费社会理论：法国哲学家让·鲍德里亚在 《消费社会》 中提出，揭示了现代社会中消费已不再局限于满足基本
生活需求，而是转变为一种符号价值的追求和身份构建的手段。

􀃊􀁉􀁓   拟像：法国哲学家让·鲍德里亚提出，拟像不再是对某个领域、  某种指涉对象或某种实体的模拟。  它无需原物或
者实体，而是通过模型来生产真实，这种真实被鲍德里亚称为“超真实”。

􀃊􀁉􀁔   创意金字塔：在赖声川撰写的 《赖声川的创意学》 中提出，强调创意的核心在于事物之间的联结，即不断发掘新
的关系与联结。
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和视觉上一致的风格集群， 捕捉有用的视觉关联， 然
后对重复性强的部分进行知识的组织和处理， 生成新

的内容［17］。随着各种各样风格数据读取和分析， 人工

智能可以生成多样化视觉风格， 具有丰富的视觉色彩

和艺术价值。比如图像风格迁移， 即某个图像的风格

属性转移到另一个图像上， 详见图 1。该技术可用于

艺术创作、 内容增强、 后期制作流程、 信息提取与增

强、 数据压缩等场景。在艺术创作中， AI可以根据用

户需求快速生成多种风格的艺术作品， 同时， 对于实

时视频流也可以实时完成风格迁移， 极大提高了创作

效率和可能性。这也进一步验证了深度学习技术在

图像处理领域中对于特征表达、 统计匹配和灵活变换

的有效性［18］。 这种 AI的高效生产模式确保了内容的

快速迭代， 适应了消费社会中不断变化的市场需求， 
实现了即时消费的可能。

机器善于从视觉数据库中学习， 而这些视觉数据

库都代表着人类的视觉经验。生成式 AI在模仿既有

视觉风格和结构的基础上， 通过算法的变异、 随机性

或对抗训练等方式， 产生不同于已有作品的新颖形态。

尽管 AI可能在初期更擅长模仿已知风格， 但随着技

术进步， 如 CAN􀃊􀁉􀁕等算法能够在模仿基础上产生显著

的原创性风格， 展现出“从有生有”和“从无生有”的双

重创造性风格， 这与“创意金字塔”中追求不断发现和

创造新联结的精神相吻合。可见， AIGC 可以实时自

主理解艺术风格和设计， 凭借其强大的学习吸收和创

造能力， 生成多样化风格的内容， 从而达到更加精细

丰富的视觉效果。这种基于 AIGC创造新风格的创作

方法也同样适用于微短剧行业， 技术可以根据某些已

存在的风格， 创造出类似的场景、 人物和视频风格。

这种方法大大减少了创作者在选择和绘制不同风格

的人物场景时的工作量， 其内容的冲击力甚至超过了

手工绘制的视觉效果， AIGC 为微短剧行业提供更生

动、 多样化的创作平台。

2. 3　审美迎合与创意实现：AI拟人化艺术的精妙

构建

视觉艺术家 Hannu Töyrylä 曾在开发创作艺术

作品的 AI工具时表示“技术创作内容与人类的审美

偏好之间存在着一场拉锯战， 技术创作要与人类的

审美迎合， 才会被人类所接受”［19］。一般而言， 审
美趋势会受到客体属性的影响， 人类对 AI 创作的

情感和接受度也会因 AI 外观拟人化程度而改变， 
AI 创作的真人化风格作品更易激发用户的正向情

绪［20］。从技术角度看， AI 模型的拟真能力越强， 作
品在视觉和听觉层面的真人化程度越高， 理论上更

容易获得较高的感知接受度。因此， 人类对二维风

格接受度较低， 对真人风格接受度较高。  《中国神

话》中神农氏尝百草、 女娲补天、 嫦娥奔月等情景

均由 AI 自动情景生成， 其形象与真人写实风格更

为匹配， 形象拟人化， 极大程度上反映和迎合了当

代观众的审美趋势和偏好， 提升了用户接受度。

除了拟人化的审美趋向， AI生成微短剧角色的

情感表达也尤为重要， 有微表情变化、 语音语调变化

等动态表达的角色会带给用户更强的视觉和听觉体

验。如Crazytalk技术􀃊􀁉􀁖可以追踪角色面部动画和表情， 
这项技术的核心在于利用先进的面部识别算法捕捉

和模拟真实人脸的表情变化， 然后通过口形同步技术

匹配音频或文本输入， 使角色的嘴唇动作与语音内容

精确对应。此外， CrazyTalk 还允许用户通过简单的

􀃊􀁉􀁕   CAN（Conditional Adversarial Networks）是一种生成对抗网络（GAN）的变体，通过引入条件信息（如标签、文
本或图像特征）来指导生成过程，使得生成的结果可以根据这些条件进行控制。它主要用于根据给定的条件生成特定的图
像或进行图像转换。

􀃊􀁉􀁖   CrazyTalk：一款基于人工智能和计算机视觉技术研发的软件，主要用于将静态照片转化为能够进行实时面部动画
和语音交互的 3D 或 2D 动态角色。

图  1　风格转移举例
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操作调整角色表情、 头部运动以及身体动作， 从而创

建出如同真人般的对话效果。另有 FOMM 􀃊􀁉􀁗运动模

型接受一个静止的目标图像（如一个人脸的照片）和

一个包含动作信息的参考视频（如另一个人讲话时的

视频）。模型通过学习， 能够把参考视频中的动作特

征提取出来， 并应用到目标图像上， 这样原本静止的

目标图像就仿佛动了起来， 比如做出讲话、 微笑或者

其他复杂的面部表情变化。这种技术在电影特效、 游
戏角色动画制作和社交应用等方面有着广泛的应用

潜力。可见， 人工智能的创作内容不仅要满足拟人化

的审美标准， 还需确保生成的角色能够有效地传达情

感， 使角色更具亲和力。因此， AIGC 微短剧只有满

足现代观众的审美需求时， 才能与观众在感官体验和

互动交流中实现审美共振。

3　AIGC微短剧的优势

3. 1　效率提升： AI全流程制作的时代红利

人工智能技术在提升创作效率方面具有显著

的价值， 众多学者关注人工智能技术应用于视频制

作领域的最新进展。AI 通过自动文本生成、 智能

场景生成、 AI 运动控制技术、 AI 语音生成和深度

伪造等手段， 几乎渗透到视频生产的每一个环节， 
如文本内容生成、 拍摄材料收集与组织、 非线性编

辑、 动画插入、 视频特效、 视觉包装、 字幕添加等。

传统的微短剧行业中， 团队在创作初期需要投入大

量的时间和努力进行资料的筛选、 调查和分析， 以
便从中找到一个微小的创意灵感。有时为了创作

出一个令人满意的剧情脚本， 甚至需要进行二次的

返工和复调查， 但在 AIGC 技术的帮助与驱动下， 
系统可以自动分析不同模态的资料， 将初始文本材

料转换为不同模态形式， 不仅可以生成具有丰富文

本内容的故事， 还可以直接从文本生成视频。

在传统微视频制作的中后期阶段， 表演拍摄和

合成剪辑是一项相当大的工程任务。然而，AI 技术

能够将原先需要进行后期处理的工作整合到生产

执行阶段， 从而使得视频制作能够在执行阶段基本

完成。这不仅简化了传统微短剧的制作流程， 还避

免了后期制作的需求， 详见图  2［5］。中央广播电视

总台制作的文生视频动画《千秋诗颂》主创成员陈

格平在接受采访时透露， 与传统的制作周期 1 个月

制作 1 集视频不同， AI 制作 6 集的过程仅需 2 个月

的时间［21］。经验表明， 使用 AIGC 进行视频创作可

以优化工作流程， 从根本上重塑视频生产过程， 提
升了生产效率， 缩短了制作周期。

3. 2　经济优势： 前所未有的高效成本管控

2023 年初， 一部传统的微短剧的制作成本大约

在 20 万~30 万元之间， 但 2024 年传统微短剧制作

成本已经显著增加， 达到了原来的两到三倍［22］。AI
可以利用大模型帮助艺术家快速创造视觉背景和

环境， 缩短手工绘制的时间， 减少试错成本。AI 在
视频分析、 制作与流媒体传输中可以简化编码过

程， 减少计算资源的消耗， 同时也降低硬件设备投

入和能源消耗的成本； 此外， AI 编辑工具具有够快

速编辑视频的能力， 从而减少人工干预需求， 降低

人力资源成本； AI 能够模拟复杂场景和特效， 可以

替代部分昂贵的实景拍摄和后期特效制作， 节省真

实拍摄场景的搭建、 外景转场的时间和成本［23］。从

整体上看， 人工智能在视频制作过程中， 通过全方

位的自动化、 智能化流程优化， 精准内容管理与高

效分发， 实现了显著的成本节约， 展示了高性价比

的技术优势， 这符合文化产业对快速迭代和成本控

制的内在要求， 与消费社会中对经济性和实用性的

追求相契合。

此外， AIGC 技术在降低经济成本的同时， 也
为小众文化的传播创造了条件。过去受限于高昂

制作成本的小众艺术或地域性文化内容， 现在也可

通过 AI 技术以更低的成本进行制作和推广， 这不

仅丰富了消费市场的多样性， 也让消费者能在海量

同质化内容中寻找到与自己文化认同相契合的产

品， 反映了“消费社会理论”提倡的文化的多样性和

包容性。从消费社会理论的角度来看， AIGC 技术

不仅体现了经济的理性和实用主义， 而且也是推动

􀃊􀁉􀁗   FOMM：全称为 First Order Motion Model，是一种用于图像动画化（Image Animation）的人工智能技术，它是基
于生成对抗网络（GANs）的一种变体实现。

图  2　AI视频制作流程
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人文关怀和文化多样性的重要力量。

3. 3　用户生成： 视频创作的民主化浪潮

Web 1. 0时代是专业生成内容时代， 用户单项使

用互联网， 不分享提供自己的内容，互联网中的信息

主要由相关领域的专业人士创造。随着时代发展， Web 
2. 0 时代， 用户生成内容逐渐取代专业生成内容， 用
户纷纷在社交媒体上生成内容信息分享、 评论。而现

在 Web 2. 0 到 Web 3. 0 的过渡时期， AIGC 成为权衡

专业生成内容和用户生成内容的工具， 利用 AIGC， 
任何人都可以创建属于自己的作品。用户在利用AIGC
创作微短剧时只需输入文本， 就能得到与之匹配的智

能图像和视频， 人们无论是想恢复过去的影像， 还是

想创造未来的场景， 都可以在 AI生成技术的帮助下

完成。这种自创自用的方式使得内容创作者和消费

者之间的界限变得模糊。现阶段 AI生成技术快速进

步， 特别是深度学习、 神经网络等底层算法已获得优

化提升， 使计算机能够更高效地理解和生成复杂的人

类情感表达， 包括面部表情、 语音语调等。这大大降

低了内容生成的复杂度和技术难度， 非专业人员也能

便捷地利用 AI生成工具创作高质量的个性化内容。

伴随着各类 AI 生成服务平台和工具的商业化趋势， 
大多 AI生成平台提供了用户友好的界面和丰富的预

设选项， 用户无需具备深厚的技术背景即可轻松使用

AI生成技术。这种用户友好的设计不仅降低了用户

参与 AI生成过程的学习成本和操作门槛， 而且有效

激发出用户的探索性创作欲望， 每个人都有机会成为

自己故事的讲述者和传播者。AI创作广泛渗透至大

众领域， 引发了艺术与科技交融的公众参与热潮， 同
时也突出了消费社会中个体创造力的价值， 以及人们

对于平等参与文化消费的渴望。

3. 4　定制化创作： 打造专属的用户标签

普通用户借助 AI 生成工具参与到内容创作

中， 生成包括社交媒体帖子、 短视频、 艺术作品、 
营销材料等多种形式的个性化内容， 这反映了用户

对 AI 生成技术的主动应用与个性化需求。由于

AIGC 微短剧不受传统剧集制作的限制， 因此 AI 能
够根据不同受众的各种兴趣喜好生成各种题材和

各种风格的视频内容， 从而满足受众群体多样化的

需求， 增强用户的观感体验感。人工智能生成定制

化视频需经过大规模数据集的训练， 如第三代通用

和预训练转换器（General Pre-trained Transformer 
3， GPT3）生成模型， 需涵盖各类视频元素、 视觉风

格、 叙事结构等内容的训练， 确保其具备生成符合

用户要求视频素材的能力。此外 AI 生成对抗网络

技术可以生成高质量、 逼真的图像或音频内容， 创
造独特个人特色的视觉风格或声音效果； AI 可以

利用计算机视觉技术分析图像、 视频内容， 生成个

性化的视觉元素， 定制个性化的角色设计、 场景渲

染、 动画制作［24］。AIGC 具备基于用户精确需求定

制微短剧视频内容的能力， 借助大数据算法分析给

用户标记兴趣需求属性标签， 以确保产出高度契合

目标受众的偏好和期待， 提升用户在微短剧制作过

程中的参与度， 打破传统微短剧行业视频是由专业

人士制作的模式。AIGC 通过算法理解个体消费者

的细微差别， 创造出能够满足特定群体需求的微短

剧， 增强消费者与内容创作之间的情感联结和个性

化体验。AI 个性化创作模式下， 内容不仅仅是消

费品， 更是消费者表达自我和内在欲望、 构建身份

的符号工具， 体现了消费社会中对个性化和定制化

的追求。

4　AIGC技术的争议与挑战

4. 1　质量与控制： AI创作的技术瓶颈

目前， AI 技术生成的图像真实度还存在很大

的局限性。通过对生成图像和真实照片的组合评

估， 有学者发现客观上， 现有最先进的图像质量模

型和特征并不能直接应用于预测哪些 AI 生成器被

使用或区分生成图像与真实图像。为了进一步分

析生成图像的吸引力， 他们设计了一项在线主观测

试， 该测试涉及对图像吸引力、 真实感以及图像与

文本提示匹配程度的评分。结果显示， 目前可用的

客观模型和特征与图像吸引力和真实感的相关性

较低。因此如何提升图像视频的真实感和吸引力

是未来工作中需要重点考虑的问题［25］。同样， 由于

目前 AIGC 的技术算法还不够成熟， 在微短剧制作

中无法彻底解决模拟真人对话口型对不上的问题， 
很多时候 AIGC 创造的人物脸部也存在不够自然的

情况， 如《中国神话》一经推出， 就有网友发表“感

觉人物呆滞” “没有灵魂和感情” “人的画面很尴

尬” “嘴不自然”等评论， 这些都需要技术算法的不

断优化与学习， 以此提高生成内容的质量与效果， 
但算法优化需要不断地尝试训练和调整参数， 是一

个复杂长期的过程。

除了生成内容缺失真实感， AI 技术的自身局

限性也让其生成内容缺乏独特的创意， 同质化问题
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严重， 大多作品呈现相似性， 使观众感觉似曾相识

甚至千篇一律； 画质低、 画面连贯性不强等不足也

影响了观众的观赏体验。AI 机器不是人， 没有人

的思想和感情， 生成的内容缺乏文化内涵， 这就可

能导致观众在古色古香的场景中看到主角拿手机

的不合时宜的画面， 一定程度上影响了文化的传

播。尽管未来 AIGC 在微短剧行业的应用会越来越

多， 但内容的价值体现在人身上， 而非机器身上， 
以人为主， 技术为辅才能生成高质量的作品。

4. 2　伦理与法律： 版权与创作者身份的新问询

由于 AIGC 强大的记忆能力， 大模型在处理数

据信息时可能会直接复制集中训练的图像，或会出

现未经他人授权而使用他人数据和素材的情况， 从
而引发侵犯版权或版权纠纷等问题， 这也加剧了制

作 AIGC 微短剧的法律风险。此外， AIGC 制作微

短剧通常是在预先存在的数据和创意基础上将元

素混合生成内容， 这就导致 AIGC 是否为独创内容

的界限非常模糊， 而 AIGC 模型会在创作中生成大

量的内容， 因此此时每件作品是否侵犯版权也变得

困难， 这引发了人类对谁拥有 AIGC 生成内容的知

识产权的担忧， 到底谁才是内容的创作者引发

讨论。

生成式 AI 并非机器独立自主地“创作”艺术作

品， 而是通过与人类的交互过程共同形成新作品。

在这种情况下， 理解并界定 AI 在创作过程中扮演

的角色及其贡献， 以及相应的版权归属和法律责任

至关重要。我们可以把这种人机混合形成的作品

理解成是人类作者和技术共同创作下完成的， 而
AIGC 创作也只是一个新趋势， 对于谁是创作、 版
权归谁本质上都没有改变。鼓励 AIGC 平台和用户

使用已经获得授权的素材库， 或者使用公共领域和

知识共享许可的素材， 也可以有效降低版权风险。

AI 生成的伦理问题引发人们思考， 但归根结底， 
AIGC 只不过是人类用于创作的工具， 我们不应夸

大人工智能的独创能力， 应将注意力转移到如何利

用人的思想创造更具创新性的东西。微短剧行业

的长久发展需以人的思想创意为核心， 而技术的加

持只不过让更多更有意思的人的想法成为了现实。

4. 3　隐私与安全： AIGC技术的双刃剑

AIGC 借助大模型生成创意内容， 同时也通过

大模型处理用户提供的数据信息， 通常情况下， 
AIGC 模型要求用户提供多模态的数据输入（图像、 

文件等）， 而一些涉及隐私、 机密等信息会在大模

型一次又一次的训练中所记住， 例如人工智能聊天

机 器 人（Chat Generative Pre-trained Transformer， 
ChatGPT）可以记住与用户的对话及用户输入的所

有信息， 其过于透明性的技术加大了隐私数据被泄

露的风险。而用户制作 AIGC 微短剧想要获得高质

量的生成内容， 就不可避免的需要将大量多样的样

本信息输入进去， 在跨模态技术的交互下， 机器根

据数据预测用户的偏好并绘制他们的个人资料， 这
增加了机器滥用用户数据的可能性和风险， 而如何

缓解这类隐私风险问题， 在效用与隐私之间实现权

衡仍有待人类发掘研究。

此外， AIGC 的快速发展也使得制造和传播虚

假信息变得越来越容易， 其“深度伪造”技术可以生

成高度逼真的微短剧视频内容， 对人们进行错误或

虚假信息的欺骗， 甚至会出现身份盗窃、 网络欺

凌、 人工智能诈骗、 知识产权盗窃等严重安全问

题。在互联网发达时代， AIGC 生成的虚假微短剧

一旦传播， 就可能对公众舆论产生影响， 操控虚拟

社交群体， 影响社会的安全和谐。因此如何利用好

AIGC 这把双刃剑重塑传统微短剧行业是人们需要

谨慎思考的问题。随着 AI 在多模态领域内实现了

飞跃式发展， 相关产业及行业更需要在变革中保护

用户的隐私与信息安全， 才能为 AIGC 技术的应用

与发展提供更加坚实可靠的平台。

4. 4　AI数字人： 用户的恐怖谷效应

AI 生成式作品模拟真人化程度逐步提高， 但
如果作品过于真实， 可能会引起观众的反感和排

斥， 这种现象被称为“恐怖谷效应”， 该效应描述的

是当非人类实体（如机器人或动画人物）与人类相

似度极高时， 人类对其产生的感情反应可能会经历

一个先升后降的过程， 到达类似程度的峰值后迅速

跌落， 然后再随着相似度进一步提高而逐渐恢复好

感的现象［20］。这是因为当相似度达到一定程度但

还未完全达到无法区分的程度时， 细微的差异会被

放大， 使得人们更容易察觉到非人类特征， 从而导

致情感上的排斥。例如， 京东创始人刘强东的 AI
数字人在直播活动中展示了人工智能在模拟真实

人物方面的能力， 但同时也暴露了 AI 技术面临的

“恐怖谷效应”挑战。对于 AI 刘强东这样的数字人

而言， 尽管采用了先进的 AI 驱动的大姿态动作捕

捉和合成技术， 但在实际应用中可能会出现表情、 
动作、 语言交流等方面的不自然或瑕疵， 触发观众
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的恐怖谷效应。即使技术进步能够实现高度逼真

的视觉效果， 数字人依然可能存在难以跨越的情感

联结和深度理解方面的鸿沟。因此， 在创造 AI 数
字人时， 开发者需要特别注意调整其表现细节， 确
保既不过于机械引起疏离感， 也不过于仿真以至于

触及恐怖谷效应的敏感区域。当实体越来越接近

真人， 直至达到难以区分的地步时， 人们的好感度

理论上会再次升高， 这是因为高度拟真的实体能够

更好地激发人类的共情反应和社交互动本能。然

而， 实际的技术挑战在于要跨越恐怖谷并达到完全

无感知差异的状态是非常困难的。即便在当今技

术下， 人工智能和机器人技术已经在很大程度上缩

小了与真实人类之间的差距， 但仍存在一些微妙的

细节和动态表现上的不足， 使得即使在高相似度的

情况下仍可能出现令人不适的感觉。

因此， “谷”的出口并不明确， 而是随着技术和

艺术表现力的进步而逐渐显现。科学家、 艺术家和

技术开发者不断尝试优化算法、 材料和表现手法， 
力求创造出能够无缝融入人类社会并触发正面情

感反应的高保真度人造实体。同时， 公众对人工智

能和仿生技术的认知和接纳程度也在随着时间和

社会环境的变化而演变。在未来一段时间内， AI
最有可能发挥的作用将是增强人类的创造力， 而非

取代人类在创新过程中的核心地位。

5　AIGC微短剧的未来展望

AIGC 作为一个持续演变的竞赛领域， 在微短

剧产业的崛起和竞争日益激烈的背景下， 技术的支

持变得尤为关键， 使得 AIGC 在国际市场上迅速取

得了主导地位。美国的谷歌、 微软， 英国 Stability 
AI、 Open AI 等科技公司纷纷在 AIGC 领域抢占布

局， 利用 AI 文本生成视频， 为实现 AIGC 大模型高

质量发展倾注了大量的资源； 中国市场包括爱奇

艺、 优酷、 腾讯视频在内的部分大型企业和平台已

经表示， 他们将加强技术内容的制作， 提高微短剧

创作的效率。虽然中国在生成式大模型的应用上

取得了飞速的进展， 但与英美等国相比， 其在生态

建设和商业领域仍存在巨大的成长潜力。

AIGC微短剧正以前所未有的态势颠覆传统微短

剧行业， 开启一个创作全流程自动化的新纪元。这场

革命的核心驱动力源自单模态与跨模态生成模型的

创新应用， 以及在内容创新、 效率提升、 经济优势、 
用户参与等方面的全面变革。AIGC跨模态生成微短

剧模式彻底改变了传统微短剧依赖人工逐层创作、 多
环节协作的繁琐流程， 微短剧制作经历了从传统的复

杂手工制作到简单的技术辅助， 再到 AI全流程自动

化制作的转变， 这极大地提升了内容产出的效率与一

致性， 降低了制作微短剧的成本。同时， AIGC 微短

剧通过 AI与人类智慧的深度融合， 实现剧本创意的

高效生成与精准定制， 打破传统创作瓶颈， 拓宽题材

边界， 强化个性化体验， 并借助智能制作技术革新内

容呈现形式， 在内容创新维度上颠覆了微短剧行业的

传统运作模式， 为微短剧行业的未来发展指明了更为

智能和多样化的方向。未来 AI将赋能微短剧行业构

建智能化、 个性化、 高效化的全新生态， 推动行业从

内容智能生产到个性化分发、 消费生态协同的全链条

升级。我们期待看到一个由 AIGC引领的微短剧黄金

时代， 它将深度融合科技与艺术， 重塑内容产业格局， 
为广大观众带来无尽的创意惊喜与沉浸式消费体验。
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